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Big data vs “Good data”

Big Data gaat niet primair over de grootte van bestanden. Het
gaat over de kenmerken van de data.

“Good Data”: Als de data in een relationele database zit, dan is
het “accuraat, opgeschoond en 100% betrouwbaar...”

Big Data is slecht gedefinieerd, waarschijnlijk inaccuraat en
incompleet.

Maar door het volume van big data worden deze beperkingen
statistisch insignificant en verwaarloosbaar.

Als algoritmes dan functioneel blijken bij de analyses: Big Data
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Big data - Computational turn

Van causaliteit naar correlatie
Het inzicht in causale relaties wordt minder belangrijk

Correlatie (wat werkt wel en wat werkt niet) heeft de prioriteit
gekregen: Computational Turn

Computational Turn biedt mogelijkheden voor een totaal andere
aanpak in gezondheid, economie, techniek, recht,
gedragswetenschappen, etc.
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Behoefte aan data scientists

Figure 3. Core Data Scientist Skills
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* Prep.

* Meet business
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QA = quality assurance

Source: Gartner (March 2012)

Business
Analysis

Focus on the
Business

* Goals
* Constraints
» Decisions

+ Communication
of results

The data scientist has emerged
as a new role, distinct from — but

with similarities to — those of
business intelligence (Bl) analysts
and statisticians.

Source: Gartner, Emerging Role of the Data Scientist and the Art of Data Science, Mar. 20, 2012.
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Behoefte aan ketenbenadering

Data Access

s Accessstructured
or unstructured
data from any
source.

Data
Transformation

*Performdata
cleansingand other
related
transformation tasks
including
joiner/group-by.

Feature
Selection

eSelectrelevant
independent
variables based
on descriptive
statistics.

Model
Building

*Leverage open
source high
performance
algorithms that
have scalable
machine learning
libraries.

Jiscover

Model
Evaluation

*Evaluate the
results generated
by running
different models.

e worid a

Visualization

*Charts, graphs,
box plots to
understand the
data.

sCommunicate
theresultsto
otherteam
members.
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Behoefte aan visualisaties 1

Charles Minard's overzicht van Napoleon's Russische veldslagen in 1812:
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Weergave in 2 dimensies van 6 typen data: aantal manschappen,
afstand, temperatuur, locatie, richting, datum.
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Behoefte aan visualisaties 2

Charles Minard's map legde de basis voor de (Matthew) Sankey

diagrammen:
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HHA_week_4

I Home_week_4

Total Knee Replacement, Skilled Nursing Facilities, Home Health Agencies
(bron: http://blog.accordionhealth.com/ )

Home_week_8
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1e, 2e, n9 orde visualisaties
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1e, 2e, n9 orde visualisaties
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Voorstellingsvermogen & visie

« Science fiction: startpunt voor toekomst
« Latente behoefte: laat me iets zien, dan weet ik wat ik niet wil...
* Rol van beleidsmakers: think beyond

« Big Data analytics keten: verzamelen, opschonen, opslaan en
toegankelijk maken
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EVALUATING STRATEGIES...

Contact: Jeroen van der Leijé, Business Liaison

| +31 (0) 624 416 805 | g.j.van.der.lejje@liacs.leidenuniv.nl | liacs.leidenuniv.nl/business
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